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：

犡（狋＋１）＝狑（狋）犻犡（狋）－犃·犇，犻犳狆≤犪狋犺

（１４）

犡（狋＋１）＝犇＇·犲犫犾·ｃｏｓ（２π犾）＋狑（狋）犻犡（狋），
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２）＋
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犳（犡犽）－犳（犡犾 ）
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犳１ Ｓｐｈｅｒｅ ∑
犇

犻＝１

狓２犻 ［－１００，１００］ ０

犳２ Ｓｃｈｗｅｆｅｌ１．２ ∑
犇

犻＝１

（∑
犻

犼＝１

狓犼）
２ ［－１００，１００］ ０

犳３ Ｓｃｈｗｅｆｅｌ２．２１ ｍａｘ｛狘狓犻狘，１≤犻≤犇｝ ［０，１００］ ０

犳４ Ｓｃｈｗｅｆｅｌ２．２２ ∑
犇

犻＝１

狘狓犻狘＋Π
犇

犻＝１
狘狓犻狘 ［－１０，１０］ ０

犳５ Ｒｏｓｅｎｂｒｏｃｋ ∑
犱

犻＝１

［１００（狓犻＋１－狓２犻）２＋（狓犻－１）２］ ［－５，１０］ ０

犳６ Ｓｕｎｓｑｕａｒｅ ∑
犇

犻＝１

犻狓２犻 ［－１０，１０］ ０

犳７ Ｑｕａｒｔｉｃ ∑
犇

犻＝１

犻狓４犻＋狉犪狀犱狅犿（０，１） ［－１，１］ ０
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犳８ Ａｃｋｌｅｙ －２０ｅｘｐ（－０．２
１
狀∑

犇

犻＝１

狓２槡 犻）－ｅｘｐ（
１
狀∑

犇

犻＝１

ｃｏｓ（２π狓犻））＋２０＋犲 ［－３２，３２］ ０

犳９ Ｐｅｎａｌｉｚｅｄ１
π
犇
｛１０ｓｉｎ（π狔１）＋∑

犇－１

犻＝１

（狔犻－１）２［１＋１０ｓｉｎ２（π狔犻＋１）］＋（狔犻－１）２｝＋∑
犇

犻＝１
μ（狓犻，１０，１００，４） ［－５０，５０］ ０

犳１０ Ｐｅｎａｌｉｚｅｄ２

０．１｛ｓｉｎ２（３π狓１）＋∑
犇－１

犻＝１

（狓犻－１）２［１＋ｓｉｎ２（３π狓犻＋１）］＋（狓犇－１）２［１＋ｓｉｎ２（２π狓犇）］｝

＋∑
犇

犻＝１
μ（狓犻，５，１００，４）

［－５０，５０］ ０

犳１１ Ａｐｌｉｎｅ ∑
犇

犻＝１

狓犻ｓｉｎ（狓犻）＋０．１狓犻 ［－１０，１０］ ０

犳１２ Ｇｒｉｅｗａｎｋ
１
４００∑

犇

犻＝１

狓２犻＋Π
犇

犻＝１
ｃｏｓ（

狓犻

槡犻
）＋１ ［－６００，６００］ ０

犳１３ Ｒａｓｔｒｉｇｉｎ ∑
犇

犻＝１

［狓２犻－１０ｃｏｓ（２π狓犻）＋１０］ ［－５．１２，５．１２］ ０
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Ｍｅａｎ ＳｔｄＤｅｖ Ｍｅａｎ ＳｔｄＤｅｖ Ｍｅａｎ ＳｔｄＤｅｖ Ｍｅａｎ ＳｔｄＤｅｖ

犳１ ５０ １．５７９２７６８５ ０．２１１８１３３０５９．０３１０１ｅ－０２７４．９４６４ｅ－０２６１．９８７３ｅ－００７１．０８８５ｅ－００６ ０ ０

犳２ ５０ ６１．２７９５９２７ ０．０４９１４５２３７４．７１１５５０９８２３．３６９６１０３０３ １．５２４ｅ＋００２ １．６２０ｅ＋００２ ９．４７６５ｅ－２７１ ０

犳３ ５０ ０．４４８７１６８３ ２．８２３０ｅ－０１６６．２３８６ｅ－００４１．００２６ｅ－００６ ０．０２８０１３６１ ０．０８１１１８６９３ ０ ０

犳４ ５０ ９．７４４５８７６９ ２．０３３４ｅ－０１５５．４６４６ｅ－０１６２．９９３１ｅ－０１５９．５２６９ｅ－００７５．２１８０ｅ－００６４．４９６７ｅ－１６０２．４６２９ｅ－１５９

犳５ ５０ ２．８０３ｅ＋００２ ３．９４９５ｅ－０１４４．７０４６ｅ＋００１１．６６８１ｅ－００２ ４８．６５９９５１９ ０．０６１４６６６７ ４２．９６６０７０９ １．６１８２４６３４

犳６ ５０ ３１．９８９２５３８ １．６８１７ｅ－００４１．２２５６７ｅ－０２６６．７１３２ｅ－０２６２．８８４８ｅ－００５１．５８００ｅ－００４１．９９３２ｅ－２８８ ０

犳７ ５０ ５．７５５５５８６ ０．２４８３３８４４６１．５２９２ｅ－００４５．４４９７ｅ－００４４．０３７９ｅ－００４４．３８５５ｅ－００４３．６５０５ｅ－００５７．７３７５ｅ－００５

犳８ ５０ ２．４５１０２８６７ ８．９１４３ｅ－０１３１．３４４１１ｅ－０１４２．９８３７ｅ－０１４６．５７１４ｅ－００５３．５９３２ｅ－００４８．８８１７ｅ－０１６ ０

犳９ ５０ ０．２６１４８７０１ １．００４７ｅ－０１６５．１７７９５ｅ－００２４．０００６ｅ－００４ ０．３１９０２４９２ ０．０８４９１０１３ ２．０１８８ｅ－００５１．０１６３ｅ－００４

犳１０ ５０ ３．０４７８６１３８ ５．５２０６ｅ－００５０．２０９１７１５０３０．１６２７３３４８８ ０．５９４５０４９７ ０．５９４５０４９７ ０．０１１６０３５８ ０．０４０６６５０７３

犳１１ ５０ ２．９３７９４１６６ １．４１１５ｅ－０１５２．６３９１ｅ－００５５．２００７ｅ－００５８．９３６６ｅ－００５４．０８７５ｅ－００４９．６６９４ｅ－１２１５．２９６１ｅ－１２０

犳１２ ５０ ０．０５７８５５５５ ５．７８５０ｅ－００８ ０ ０ ３．４１８５ｅ－００９１．８７２４ｅ－００８ ０ ０

犳１３ ５０ ０．３９９８７３３４ １．６９３８ｅ－０１６２．０６５４ｅ－００１２．５３７０ｅ－００２ ０．１５９８７３３５ ０．０４９８２７２８ ０ ０
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